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 TÓPICOS ESPECIAIS EM ELETRÔNICA E TELECOMUNICAÇÕES III - NA
(TE943)


Informações Ementa Bibliografia Alunos - Solicitações Ocupação

Alunos - Matriculados Encontros Documentos Ficha 2 Extensão

Ficha 2 - LEANDRO DOS SANTOS COELHO 

1. Fundamentos de otimização não-linear. 

    Otimização contínua sem restrições e com restrições.

2. Fundamentos de otimização global. 

3. Métodos diretos de otimização contínua. 

4. Fundamentos de inteligência artificial e metaheurísticas de otimização. 

5. Algoritmos de otimização da computação evolutiva. 

  Algoritmos genéticos

  Estratégias evolutivas

  Evolução diferencial

  Programação genética

  Abordagens recentes de computação evolutiva

6. Algoritmos de otimização de inteligência de enxames (swarm intelligence). 

  Otimização por enxame de partículas

  Algoritmo dos cucos

  Algoritmo dos morcegos

   Algoritmo dos lobos cinzentos

   Abordagens recentes de inteligência de enxames

7. Aplicações de otimização mono-objetivo, multiobjetivo e combinatória em Engenharia Elétrica (e
áreas afins).

Programa 

Proporcionar ao estudante a oportunidade de adquirir habilidades matemáticas relacionadas a
abordagens de otimização baseadas em metaheurísticas oriundas da computação evolutiva e inteligência
de enxames.

Objetivo geral 
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Analisar e projetar métodos da computação evolutiva e inteligência de enxames em problemas de
otimização em Engenharia Elétrica (e áreas afins).

Objetivos específicos 

A disciplina será desenvolvida mediante aulas expositivo-dialogadas quando serão apresentados os
conteúdos curriculares teóricos, e por meio de atividades individuais ou em equipes. Serão utilizados os
seguintes recursos: quadro de giz, notebook e projetor multimídia. Ambientes computacionais sugeridos
para a realização de trabalhos computacionais: Matlab, Python e/ou R.

Procedimentos didáticos 

Estão previstas listas de exercícios (atividades teóricas e/ou trabalho computacional em ambiente Matlab,
Python e/ou R), enviadas para o e-mail leandro.coelho@ufpr.br (mailto:leandro.coelho@ufpr.br) conforme
prazos específicos em aula.

Formas de avaliação 

COELLO, C. C., LAMONT, G. B. Evolutionary algorithms for solving multi-objective problems, Springer,
2007.

DEB, K. Multi-objective optimization using evolutionary algorithms, Wiley, 2009.

GOLDBARG, M. C.; LUNA, H. P. L. Otimização combinatória e programação linear: modelos e
algoritmos. 2a. ed., rev. e atual. Rio de Janeiro: Campus, 2005. 

KELLEY, C. T. Iterative methods for optimization, Frontiers in Applied Mathematics, SIAM, 1999. 

RAO, S. S. Engineering optimization: theory and practice, Wiley, 1996.

SIMON, D. Evolutionary optimization algorithms, Wiley, 2013.

YANG, X. -S. Engineering optimization, Wiley, 2010.
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Lisboa: Fundação Calouste Gulbenkian, 1999. 
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